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Latar Belakang Desain Sistem Hasil

Maraknya digunakan agen Reinforcement Learning (RL) 
[1] pada sistem otonom berbasis Edge Computing [2] 
menyebabkan diperlukannya sistem komputasi yang 
dapat melakukan komputasi algoritma RL secara efektif 
dan efisien.

Dilakukan sebuah teknik 
perancangan HW/SW Co-
design untuk melakukan 
partisi algoritma RL pada 
akselerator perangkat 
keras.



Teknik ini dipilih karena 
menghasilkan desain 
akselerator yang mampu 
digunakan secara fleksibel 
oleh pengguna akselerator 
sehingga dapat dirancang 
policy dan reward function 
tanpa perlu mengubah 
konfigurasi perangkat 
keras.

Didapatkan hasil implementasi akselerator 
yang memiliki efiesiensi menyaingi state of the 
art [3] [4] dengan resolusi 32-bit. Selain itu, 
akselerator 40 kali lebih cepat dibandingkan 
impementasi pada perangkat lunak pada skala 
asimtotik.

Implementasi desain akselerator perangkat 
keras RISC-V untuk RL menghasilkan prosesor 
dengan performa yang lebih efektif dan efisien 
untuk digunakan pada edge computing.

Desain HW/SW Co-design 
tersebut kemudian 
diimplementasikan 
sebagai akselerator 
perangkat keras yang 
memiliki 4 modul: Q-Table 
Load Store Unit, Constant 
Registers, Q-Table 
Updater, dan Max Seeker 
Unit. 



Masing-masing modul 
tersebut memiliki instruksi 
tambahan assembly RISC-
V untuk mengontrol 
penggunaan modul.

Sehingga, pada penelitian tugas akhir ini dilakukan 
sebuah pengembangan akselerator perangkat keras 
pada prosesor RISC-V untuk menghasilkan sebuah 
perangkat komputasi yang rendah daya dan tetap 
mampu melakukan perhitungan algoritma RL secara 
efektif dan efisien.
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